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Estimating of Crime Database with L ogistic Regression Analysis: Bursa
Case
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Ozet

u calismada, Bursa Emniyet Mudarliginden ahinan polis su¢ veri taban

kullanmlarak lojistik regresyon modeli tahmin edilmeye calisilmaktadir. 1990-2002
yillar arasint kapsayan suc veri tabam 13 alt biiroya ayrildiktan sonra birolarin ve palis
merkezlerinin - performans degerlendirmeleri  yapilmaktadir. Veri  tabamn  tima
kullanilarak degiskenlere iliskin elde edilen frekandar ile veri tabam alt birolara
ayrildiktan sonra her bir biroya ait degiskenlerin frekandar1 belirlenmistir. Daha sonra
veri tabammn timo icin elde edilen frekansar ve her bir biro igin elde edilen
frekandar, parametreleri tahmin edilen lgjistik regresyon modelinde yerine yazilmistir.
Boylece iki grup arasinda belirli 6zelliklere sahip bireylerin sug isleme olasiliklarinin
farklilig1 ortaya konmaya galisil mistr.

Anahtar Kelimeler: Sug, Lajistik Regresyon, Simiflandirma, Uyumun 1yiligi, Hosmer-
Lemeshow Testi.

Abstract

n this study, alogistic regression modd istried to be estimated by using police crime

database obtained from Bursa Police Headquarters. After the database covering the
years between 1990-2002 is divided into 13 sub-offices, an evaluation of performance
in offices and police head officesis carried out. Both the frequencies related to variables
by using the whole database and the frequencies of variables belonging to each office
after the database was divided into sun-offices were determined. Later, the frequencies
obtained for the whole database and the ones for each office were written in their places
in logistic regresson model the parameters of which were estimated. Thus, the
difference between the possibilities of committing a crime of individuals having certain
characteristicsin two groupsistried to be shown.

Key Words: Crime, Logistic Regression, Classification, Goodness of Fit, Hosmer-
Lemeshow Test.
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1.Amag ve Kapsam

Bu caligmada, Bursa Emniyet Mudirligiinden alinan ve 1990-2002 tarihleri
arasint kapsayan veri tabam kullanilarak suclarin lojistik regresyon modeli
yardimiyla tahmini yapilmaya c¢aligilmaktadir. Bursa Emniyet midurlugiinden
alinan veri kitigu 1990-2002 donemlerinde yakalanan bireylerin sorgulari
sonucunda olusturulmustur. BEMTAP-2000 (Bursa Emniyet MudirlGgu
Teknolojik Adaptasyon Projesi) veri tabamndan alinan bu veri kittgl 117930
gozlem degerinden olugmaktadir. Veri tabam incelendiginde bireyin isledigi sug
turine bagli olarak sorgulandig: ve bireyi sorgulayan birolarin kayitlarinin ayri
ayn girildigi gorilmektedir. Bu nedenle analiz asamasinda ¢alismann amacina
bagli olarak her bir biro icin tek tek lgjistik regresyon analizi yapilacak ve
tahmin sonuclar1 karsilastirilacaktir. Lojistik model parametrelerinin tahmini
icin kullarlan bagiml1 degisken icin birey ilgilenilen buroya ait sug islemisse 1,
biroya bagli sug islememisse O degeri verilmektedir. BEMTAP veri tabanmnda
sifir degerleri cok fazla oldugundan yorumlarin daha anlamli olmasi igin
referans kategorisi her bir degiskenin son kategorileri olarak kullamlmstir. Bu
nedenle yorum asamasinda tim  degiskenlerin  ilk  kategorileri
yorumlanmayacaktir. Lojistik regresyon modeli tahmininde modelde yerine
yazilacak degisken kategorileri tim birolarin frekans ve histogramlar:
yardimyla belirlenmistir. Buna gore, polis merkezi Carsi (2), olay saati 18.00-
23.59 (0), cinsiyet erkek (1), yas 26, dogum yeri Marmara bélgesi (8), 6grenim
durumu okur yazar degil (2), meslek issiz (2) degerlerine ulasilmistir. Model
tahminlerinin - uyum iyiligi degerlendirmeleri  Hosmer-Lemeshow  testi
yardimyla olusturulmaktadir.

2.Teorik Cerceve

ki veya daha fazla deger alan kukla degiskenler bagimli degisken olarak
regresyon modeinde yer alabilirler (Giris ve Caglayan, 2000:653). Bu tir
modellerde bagimli degisken evet-hayir gibi iki deger alir ve iki karardan biri
verilir. Dolayisiyla verilen 0zel kararin nedenini agiklamak icin bagimli
degiskeni iki durumlu olan ikili secim modelleri kullamlir (Judge, Hill ve
Griffiths, 1988:783). Bununla beraber, bagimli degiskenin iki secenekli oldugu
durumda dogrusal regresyon modeli bazi  dezavantajlari  nedeniyle
uygulanmamaktadir (Akin, 2002a:15). Lojistik regresyon; bagimli degiskenin
kategorik, ikili, U¢li ve goklu kategorilerde gozlendigi durumlarda agiklayici
degiskenlerle neden sonug iliskisini belirlemede yararlamilan bir yontemdir
(Ozdamar, 1999:475). Diger bir anlamda lgjistik regresyon analizinde bagimsiz
degiskenlerin, bagimli degisken Uzerine etkileri, bagimli degiskenin ki
dizeyinden herhangi birine karsi digerinin olma olasiligindan yararlanarak
belirlenmeye calisilir (Arabact, 2002:18). Lojistik regresyon modelinde bagimli
degiskenin ikili degerler almasi nedeniyle hata terimin dagilim artik normal bir
dagilim gostermeyecektir. Hata terimin dagilim ikili deger alan binomial
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dagilimina sahip olacaktir (Hosmer ve Lemeshow, 2000:7). Lojistik regresyon
modelinde kimulatif lojistik olasilik fonksiyonlar: kullanilir (Ozmen, 1996:14).
Lojistik dagilim fonksiyonu probit model icin normal dagilim fonksiyonu
simetriktir (Johnston ve Dinardo, 1997:419). Probit model igin normal dagilim
ve lojistik dagilim arasindaki temel fark lojistik fonksiyonun kiimilatif normal
fonksiyona gore kuyruk ug bolgelerinin daha kalin olmasidir (isyar, 1994:268).
Bunun disinda lgjistik model ve probit mode formilasyonlari benzerlik
gosterecektir. Cunki her ikisi de kimulatif normal fonksiyon formuna benzerlik
gosterdikleri ve lgjistik modelin hesaplama kolayligi nedeniyle ¢ok sik olarak
probit modelin yerine kullanilmaktadir (Pindyck ve Rubinfeld, 1981:287).
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Budurumda Z; - ¥ ile +¥ arasindadegistiginde P, , Oile 1 arasinda
degisecek ve aralarinda dogrusal olmayan bir iliski olacaktir (Gujarati,
1999:554). Bir olayin olma olasihigiin (P,), olmama olasiligina (1- B)

bolumu bahis oramm (odds ratio) vermektedir ve asagidaki gibi 6lgtlmektedir
(Agresti, 2002:44).

Bu oran negatif olmayan bir deger olmalicir. Bahis orami, nisbi risk ile yakin
ilgilidir (Powers ve Xie, 2000:51). Soyle ki, eger ilgilenilen durumun olma
olasilig1 disik ise bahis orari nisbi riske yakin sonug verir. Eger bahis oram 1
olursa, lgjistik degeri 0" a esit olacaktir. Bahis oram 1’ den blyUk deger aldiginda
lojistik degeri yavasga artar. Aksi durumda bahis oram 1'den kigiik oldugunda
ise lojistik degeri hizla azalir. Sonug olarak modelde gerekli dizenlemeler
yapildiginda lojistik denklemi asagidaki bicimde olusturulabilir.
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Burada, L;, lojitleri temsil etmektedir. Lojistik regresyon modelinin
Ozellikleri asagidaki bicimde 6zetlenebilir (Akin, 2002b:610).

P, 0'dan 1'e giderken yani, Z; - ¥ 'dan +¥ 'a dogru giderken
lojit Z; - ¥ dan +¥ 'agider. Olasiliklar ise O ile 1 araliginda
bulunmasina ragmen lojitler siirl: degildir.

Lojitler, X; degiskenlerinde dogrusal olmasina ragmen olasiliklar:
dogrusal degildir. Bu durumda olasiliklarin X 'lerle dogrusal
olarak artmaktadr.

Lojistik regresyon modeli ile tahmin edilen degisken parametreleri
b, X;’deki bir birim degismenin Z;’deki degismesini olger.
Kesme teriminin anlam yoktur.

Bu oOzelliklere ek olarak lgjistik regresyon modelinin varsayimlar
kisaca asagidaki bicimde verilebilir.

Y, T (01 i=12..,n
1
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Y1, Y2, Y3,..., Y, degerleri istatistiksel olarak bagimsizcr.
Aciklayici degiskenler birbirlerinden bagimsizdir.

Yukaridaki agiklamalar 1siginda lojistik regresyon modeli tahmin
edilmesi, aciklayici degiskenlerin sayisinda artis oldugunda da isleyis slreci
gelistirilerek uygulanabilmektedir. Lojistik regresyon modeli tahmin edildikten
sonra, tahmin edilen modelin nasil bir uyum gosterdigini belirlemek icin bir gok
test kullamimaktadir. Ancak ¢alismada, Hosmer-L emeshow uyumun iyiligi testi
ile tahmin edilen modelin simiflandirma oram kullanilacaktir.



Lojistik regresyon modeli tahmin edildikten sonra tahmin edilen
modelin uyumunun iyiligi, bagimli degisken igin kurulan modelin ne kadar
etkin oldugunu gostermektedir. Bir moddin uyum iyiligi asagidaki sekilde
tammlanabilmektedir.

Bagiml1 degisken(Y;) ile tahmin edilen \?i arasindaki uzakligin
kicik olmasi,

Her bir (Yi,\?i) ikilisi icin iligkinin, modelin hata yapisindan
bagimsiz ve sistematik olmayis1 uyumun iyiligini gostermektedir.

Hosmer-Lemeshow test slrecinde hesaplanan olasilik degerleri grubu
olusturulmaktadir. Hosmer-L emeshow testinde teorik frekanslarin 5’ den buyik
olmasi saglanmaya calisilmaktadir. Bdylece serbestlik derecesinin diismesi
saglanir ve o serbestlik derecesinde c? dagilimina uygun guvenilir bir dlgut

olusturulur. Test siirecinde tahmin edilen degerler gruplandirilmaktadir. Testin
guvenilirligi icin gézlenen ve beklenen frekanslar tablosundan 5'den biyik
deger olmasi gerekmektedir. Ayrica gruplarin sayist 6'dan az olmamalichir
(Arabaci, 2002:33).
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Burada, Ny, k-inci gruptaki birlikte hareket etme sayisi, Oy g6zlenen frekans
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cir. Hesaplanan test istatistigi C, (g-2) serbestlik derecesinde ¢? dagilimina
yaklasir.

Hosmer-Lemeshow testinin yaminda tahmin edilen modelin uyumunun
iyiligi Olcitt simiflandirma tablolaridir. Siiflandirma tablosunda, bagimlik
degiskenin gercek ve tahmin edilen degeri caprazlanmaktadir. Eger tahmin
edilen deger 0.5 asarsa 1, aks halde sifir grubuna atanma yapilacaktir.
Siniflandirma tablosunda bazi olumsuz yonleri olmasina karsin yine de uyumun
iyiligini gbstermede uygun bir aracgtir. Clnkiu simflandirma  tablosu



olusturulurken 0.5 olarak alinan kesim degerinde yapilan kuguk degisiklikler
siniflandirma oranmn blyuk 6lguide degistirmektedir.

3.Moded Parametrelerinin Tahmini

Lojistik regresyon modelinin parametreleri tahmin edilirken kullamlacak
degiskenler asagidaki sekilde tammlanmaktadir. Bagimli degiskenicin birey sug
isledikten sonra sorgusu ilgilenilen biro tarafindan yapilmis ise 1, diger tim
burolar tarafinda yapilmis ise O degerinin verildigini daha 6nce sdylemistik.
Aciklayici degiskenler isee POLMER sucu isleyen bireyi yakalayan polis
merkezini, OLAYSAAT islenen sucun hangi saatler arasinda oldugunu,
CINSIYET sugu isleyen bireyin cinsiyetini, YAS sugu isleyen bireyin yasin,
DOGYER sucu isleyen bireyin dogdugu bolgeyi, OGRENIM sucu isleyen
bireyin egitim durumu, MESLEK sugu isleyen bireyin is veya meslegini
gostermektedir. Bu degiskenlerin kategorileri ile ilgili detayli bilgi EK-1'de
gosterilmektedir.

Emniyet mudirligunden ahina veri tabamm 13 tane alt biroya
ayrilmstir. Bu birolar; Agir Suclar Burosu, Ahlak Buirosu, Boltucu Teror
Birosu, Buro Suglart Birosu, Cocuk Birosu, Genel Suglar Birosu, Hirsizlik
Birosu, Kagakcilik Birosu, Kayip Sahislar Birosu, Mali Suclar Birosu,
Narkotik Birosu, Organize Suclar Birosu, Yankesicilik ve Dolandiricilik
Burosudur.

Analiz asamasinda tum burolar icin lojistik regresyon modelinin
parametreleri tahmin edilmistir. Ancak burada sadece énemli oldugu distntlen
sonuclar verilmistir. Analizin son asamasindaise her bir buroicin tahmin edilen
lojistik regresyon modelleri kullanilarak polis merkezi Cars1 (2), olaysaati
18.00-23.59 (0), cinsiyet erkek (1), yas 26, dogum yeri Marmara bolgesi (8),
Ogrenim durumu okur yazar degil (2), meslek issiz (2) olan bireyin isledigi
sugun hangi buronun ilgi alamna girdigini logjistik regresyon olasiliklari
kullanmlarak 0zetlenmeye calisilmaktadir.

3.1.Agir Suclar Blrosu

Birey adam d6ldirme, darp etme, kasten yaralama gibi suclari islediginde agir
suclar  blUrosunda sorgulamast  yapilmaktadir. Bu nedenle emniyet
mudurliginden alinan veri tabamnda 117930 gozlemlik veri tabamnin 51380
adedinin agir suclar biirosuna ait oldugu gérilmektedir.

Agir suclar birosu icin yapilacak lojistik regresyon analizinde bagimii
degisken biiro degiskeni olacag icin yapilacak kategori tammlamasinda bireyin
isledigi su¢ agir su¢ ise 1, diger birolar ise O degeri verilecektir. Aciklayici
degisken olarak kullamlacak kategorik ve sirekli degiskenler yukarida



bdirtildigi Uzere polis merkezi, olay saati, cinsiyet, yas, dogum yeri bdlgesi,
Ogrenim durumu ve meslek degiskenleridir.

3.2.Adimsal Degisken Segimi

Ik olarak bagimli degisken (BURO) ile 6nemli oldugu disuntlen degiskenler
asamal1 olarak modele dahil edilerek degiskenlerin modele yaptiklar: katkilar
test edilmistir. Modele degisken eklendiginde. her eklenen degisken modele
katkida bulunmaktadir. Zira yapilacak bireysel t-test istatistigi veya
parametrelerin marjinal anlamlilik diizeyleri her eklenen degiskenin anlamli
oldugunu gostermektedir. Tablo 1 adimsal degisken secimi sonucunda tahmin
edilen | gjistik regresyon mode parametre erinin tahminini gostermektedir.

Kesme terimi igin bulunan -1.214 katsayisi istatistiksel olarak anlaml:
olmasina karsin parametre yorumunun yapilmasi oldukca gictir. Bu nedenle
lgjistik regresyonda ¢cogu zaman kesme terimi yorumlanmamaktadr.

Kismi egim katsayilarindan biri olan polis merkezi degiskeninin
katsayilart her bir kategori icin hesaplanmis olup Tablo 1’'de gosterilmektedir.
Polis merkezi degiskeninin her bir kategorisine iliskin elde edilen sonuglardan
Polmer3 (Cekirge) ve Polmerl0 (Kiguk Sanayi) merkezleri disindaki tum
kategoriler (merkezler) % 1 anlamlilik dizeyinde anlamli bulunmustur. Polis
merkezi degiskeni igin hesaplanan bahis oranlarinin gogunlugu birden biyik
degerlidir.

Tablo 1: Agir Suclar Biirosu icin Lojistik Regresyon Tahmini

Serbestlik | Olasihk Bahis Oram %95
Degiskenler |Parametre| Standart Hata | Derecesi Degeri Bahis Oranm Guven Ara1g1
Alt Sinir | Ust Sinir

Kesme -1.214 0.133 1 0.000 0.297
POLMER 21 0.000
POLMER(1) 0.353 0.040 1 0.000 1.424 1.315 1.541
POLMER(2) 0.330 0.044 1 0.000 1.391 1.275 1.518
POLMER(3) 0.004 0.049 1 0.935 1.004 0.912 1.106
POLMER(4) 0.215 0.057 1 0.000 1.240 1.109 1.386
POLMER(5) 0.382 0.059 1 0.000 1.465 1.305 1.646
POL MER(6) 0.335 0.051 1 0.000 1.398 1.265 1.546
POLMER(7) 0.419 0.047 1 0.000 1.520 1.386 1.668
POL MER(8) 0.328 0.050 1 0.000 1.388 1.259 1.531
POLMER(9) 0.316 0.052 1 0.000 1.371 1.238 1.519
POL MER(10) 0.012 0.090 1 0.890 1.012 0.849 1.207
POLMER(11) 1.095 0.197 1 0.000 2.988 2.033 4.393
POLMER(12) 0.495 0.048 1 0.000 1.640 1.492 1.803
POLMER(13) 0.223 0.046 1 0.000 1.250 1.142 1.367
POLMER(14) 0.424 0.075 1 0.000 1.529 1.321 1.770
POLMER(15) 0.493 0.052 1 0.000 1.638 1.479 1.814
POLMER(16) 0.448 0.055 1 0.000 1.565 1.405 1.742
POLMER(17) -0.273 0.074 1 0.000 0.761 0.659 0.879
POL MER(18) 0.363 0.087 1 0.000 1.438 1.212 1.706




POLMER(19) 0.622 0.153 1 0.000 1.862 1.380 2.514
POLMER(20) 0.352 0.045 1 0.000 1.422 1.302 1.553
POLMER(21) 0.769 0.051 1 0.000 2.158 1.951 2.387
OLAYSAAT 4 0.000

OLAYSAAT(1)| -2.078 0.036 1 0.000 0.125 0.117 0.134
OLAYSAAT(2)| -0.844 0.017 1 0.000 0.430 0.416 0.444
OLAYSAAT(3)| -0.048 0.021 1 0.022 0.953 0.915 0.993
OLAYSAAT(4)| -0.243 0.017 1 0.000 0.784 0.759 0.810
CINSIYET(1) 0.271 0.023 1 0.000 1311 1.253 1.372
IYAS 0.005 0.001 1 0.000 1.005 1.004 1.006
DOGYER 8 0.000

DOGYER(1) -0.735 0.098 1 0.000 0.479 0.396 0.580
DOGYER(2) -0.686 0.091 1 0.000 0.504 0.422 0.602
DOGYER(3) 0.569 0.082 1 0.000 1.766 1.505 2.073
DOGYER(4) 0.457 0.092 1 0.000 1.580 1.319 1.893
DOGYER(5) 0.665 0.085 1 0.000 1.944 1.647 2.295
DOGYER(6) 0.282 0.085 1 0.001 1.326 1.123 1.567
DOGYER(?7) 1.001 0.082 1 0.000 2.722 2.318 3.196
DOGYER(8) 1.035 0.080 1 0.000 2.814 2.404 3.295
OGRENIM 7 0.000

OGRENIM(1) 0.595 0.072 1 0.000 1.813 1.576 2.087
OGRENIM(2) 0.249 0.071 1 0.000 1.283 1.117 1.474
OGRENIM(3) 0.055 0.071 1 0.442 1.056 0.919 1.215
OGRENIM(4) 0.303 0.071 1 0.000 1.354 1.178 1.555
OGRENIM(5) 0.765 0.075 1 0.000 2.148 1.855 2.488
OGRENIM(6) 0.820 0.075 1 0.000 2.270 1.961 2.628
OGRENIM(7) 0.525 0.103 1 0.000 1.690 1.380 2.068
MESLEK 10 0.000

MESLEK(1) -0.564 0.063 1 0.000 0.569 0.503 0.643
MESLEK(2) -0.937 0.063 1 0.000 0.392 0.346 0.443
MESLEK(3) -0.806 0.096 1 0.000 0.447 0.370 0.539
MESLEK(4) -0.146 0.094 1 0.122 0.864 0.718 1.040
MESLEK(5) 0.035 0.077 1 0.651 1.035 0.891 1.204
MESLEK(6) -0.126 0.065 1 0.051 0.882 0.777 1.000
MESLEK(7) 0.214 0.086 1 0.013 1.239 1.046 1.466
MESLEK(8) -0.390 0.062 1 0.000 0.677 0.599 0.765
MESLEK(9) -0.353 0.068 1 0.000 0.703 0.616 0.802
MESLEK(10) -1.293 0.460 1 0.005 0.275 0.111 0.677

Yani polis merkezinin agir su¢ isleme olasiligi Uzerinde etkili oldugu
bulunmustur. Diger bir anlamda agir sug isleyen bireyi tutuklayan polis merkezi
Onemlidir. Bu yiksek bir risk faktoridir. Clnki degiskenin parametresi
istatistiksel olarak anlamli ¢ikmustir. Ornegin kesme terimine terk edilen
(referans kategori) polis merkezi kategorisi Yildirim polis merkezidir. Buna
gore Polmer21 (Yavuz Selim) tarafindan yakalanan bireyin Polmer22 (Y 1ldirim)
polis merkezinde yakalanan bireye gére agir sucu islemis olma olasiligin
yaklasik % 216 oraninda daha fazladir. Clnki Polmer21 igin hesaplanan bahis
oram 2.158 olarak hesaplanmistir ve degiskenin katsayisi anlamli olarak
bulunmustur.

Polis Merkezi icin katsayilarin referans kategorisindeki bir artis 0.352
olarak tahmin edilmistir. Marjinal anlamlilik diizeyi (probability) parametrenin
% 1 dizeyinde anlamli oldugunu gostermektedir. S. Serafettin Yilmaz polis
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merkezi tarafindan yakalanan bireyin Yavuz Sdim polis merkezinde yakalanan
bireye gore agir sugu islemis olma olasiligi yaklasik % 142 oraminda daha
fazladir.

Santral Gargj polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin S. Serafettin
Yilmaz polis merkezinde yakalanan bireye gore agir sugu islemis olma olasiligi
yaklasik % 186 oramnda daha fazladr.

S. Tirkoglu polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Santral Gargj
polis merkezinde yakalanan bireye gore agir sugu islemis olma olasiligi yaklasik
% 144 oramnda daha fazladr.

Organize Sanayi polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin S.
Tirkoglu polis merkezinde yakalanan bireye gbre agir sucu islemis olma
olasiligr yaklasik % 76 oramnda daha azdir. Clnki parametre degeri negatif
olarak tahmin edilmis ve % 1 diizeyinde anlamlidir.

Nilufer polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Organize Sanayi
polis merkezinde yakalanan bireye gore agir sugu islemis olma olasiligi yaklasik
% 157 oranmnda daha fazladr.

N. Pamir polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin NilUfer polis
merkezinde yakalanan bireye gore agir sucu islemis olma olasilig: yaklasik %
164 oranmnda daha fazladir.

Muradiye polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin N. Pamir polis
merkezinde yakalanan bireye gore agir sucu islemis olma olasilig: yaklasik %
153 oraminda daha fazladr.

Muammer Sencer polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Muradiye
polis merkezinde yakalanan bireye gore agir sugu islemis olma olasilig: yaklasik
% 125 oranmnda daha fazladr.

Merinos polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Muammer Sencer
polis merkezinde yakalanan bireye gore agir sucu islemis olma olasiligi yaklasik
% 164 oranmnda daha fazladr.

Kultirpark polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Merinos polis
merkezinde yakalanan bireye gore agir sucu islemis olma olasilig: yaklasik %
299 oraninda daha fazladir.

Kuclk Sanayi polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin KultUrpark
polis merkezinde yakalanan bireye gore agir sugu islemis olma olasiligi yaklasik
% 101 oraninda daha fazladir. Ancak degisken anlamsiz oldugundan yiiksek bir
risk degeri olmayacaktir.

Ihsaniye polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin K iiciik Sanayi polis

merkezinde yakalanan bireye gore agir sucu islemis olma olasilig: yaklasik %
137 oranminda daha fazladr.



Isiklar polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Ihsaniye polis
merkezinde yakalanan bireye gore agir sucu islemis olma olasilig: yaklasik %
139 oranminda daha fazladr.

Ertugrul Gazi polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Isiklar polis
merkezinde yakalanan bireye gore agir sucu islemis olma olasilig: yaklasik %
152 oranminda daha fazladr.

Emir Sultan polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Ertugrul Gazi
polis merkezinde yakalanan bireye gore agir sugu islemis olma olasiligi yaklasik
% 140 oramnda daha fazladr.

Emek polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Emir Sultan polis
merkezinde yakalanan bireye gore agir sucu islemis olma olasilig: yaklasik %
147 oraminda daha fazladir.

Duaginar M. Canbaz polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Emek
polis merkezinde yakalanan bireye gore agir sugu islemis olma olasiligi yaklasik
% 124 oramnda daha fazladr.

Cekirge polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Duaginar M.
Canbaz polis merkezinde yakalanan bireye gore agir sugu islemis olma olasiligi
yaklasik % 100 oraminda daha fazladir. Ancak degisken anlamsiz oldugundan
yiksek bir risk degeri olmayacaktir.

Cars1 polis merkezi tarafindan yakalanan bireyin Cekirge polis
merkezinde yakalanan bireye gore agir sucu islemis olma olasiligi yaklasik %
139 orarminda daha fazladr.

Olay Saati degiskeni icin referans kategorisi 18.00-23.59 saatleri
arasinda islenen suclar kategorisidir. 12.00-17.59 arasi islenen suglarin agir sug
olma olasiligi 18.00-23.59 arasinda islenen suclarin agir su¢ olma olasiligina
gbre % 78 daha diusiktir. Clnkl parametre degeri negatif tahmin edilmekle
beraber % 1 diizeyinde anlamlidir. Benzer bigimde 06.00-11.59 saatleri arasinda
islenen suclarin agir su¢ olma olasiligr 12.00-17.59 araliginda islenen suglarin
agir su¢ olma olasiligina gore % 95 daha distktir. Bu kategori icin hesaplanan
parametre 0.05 anlamlilik dizeyinde anlamli oldugundan risk faktorii olarak
dikkate alinabilir. 00.00-05.59 saatleri arasinda islenen suglarin 06.00-11.59
araliginda islenen suclara gore agir sug olma olasiligi % 43 daha disiktir.

Cinsiyet degiskeni icin hesaplanan deger 0.271 olmakla beraber % 1
dizeyinde anlamhidir. Hesaplanan bahis oram 1.311 parametre degerinin
anlamli olmasi nedeniyle cinsiyetin 6nemli bir risk faktord oldugunu
gostermektedir. Buna gore erkek bireyin agir sug isleme olasiligi kadinlarin agir
su¢ isleme olasiligina gore % 131 daha fazladir.

Yas degiskeni igin hesaplanan parametre 0.005 olarak bulunmustur. Bu
deger icin hesaplanan marjinal anlamlilik dizeyi (prob.) parametrenin % 1
dizeyinde anlamli oldugunu gostermektedir. Hesaplanan bahis oram ise 1.005

10



parametre degeri anlamli oldugundan yas degiskeni dnemli bir risk faktoridor.
Sug isleyen bireyin yagsi arttiginda isledigi sugun agir sug olma olasiligi yaklasik
% 100 kat artmaktadir.

Dogum vyeri degiskeni sugu isleyen bireyin dogdugu bdlgeyi
gostermektedir. Referans kategorisi agir sucu isleyen bireyin gécmen veya yurt
dist dogumlu olma olasiligini gostermektedir. Buna gore, Marmara bdlgesi
dogumlu bireyin agir suc isleme olasiligi gécmen (yurt cisi) dogumlu bireyin
agir suc isleme olasiligina gore % 281 kat daha fazladir. Karadeniz bolgesi
dogumlu bireyin agir sug isleme olasiligi Marmara bolgesi dogumlu bireye gore
agir sucu islemis olma olasihgindan yaklasik % 272 oraninda daha fazladir. i¢
Anadolu bolgesi dogumlu bireyin agir sug isleme olasiligi Karadeniz bdlgesi
dogumlu bireye gore agir sucu islemis olma olasiligindan yaklasik % 133
oranmnda daha fazladir. Gliney Dogu Anadolu bélgesi dogumlu bireyin agir sug
isleme olasilig1 i¢ Anadolu bolgesi dogumlu bireye gore agir sugu islemis olma
olasiligindan yaklasik % 194 oraminda daha fazladir. Ege bolgesi dogumlu
bireyin agir sug isleme olasiligi Giiney Dogu Anadolu bolgesi dogumlu bireye
gore agir sucu islemis olma olasiligindan yaklasik % 158 orarinda daha
fazladir. Dogu Anadolu bélgesi dogumlu bireyin agir sug isleme olasiligi Ege
bolgesi dogumlu bireye goére agir sugu islemis olma olasilig1 yaklasik % 177
oraminda daha fazladir. Akdeniz bolgesi dogumlu bireyin agir sug isleme
olasiligi Dogu Anadolu boélgesi dogumlu bireye gére agir sucu islemis olma
olasiligindan yaklasik % 50 oramnda daha distiktir.

Ogrenim  degiskeni sugu isleyen bireyin  egitim  durumunu
gostermektedir. Lojistik regresyon modeli tahmin edilirken referans kategorisi
Universite mezunu kategorisi alinmistir. Buna gore, meslek yiksek okulu
mezunu bireyin agir sug isleme olasilig1 Gniversite mezununun agir sug isleme
olasiligindan % 169 kat fazladir. Lise mezunu bireyin agir sug isleme olasiligi
meslek yuksek okulu mezununun agir sug isleme olasiligindan % 227 kat
fazladir. Ortaokul mezunu bireyin agir sug isleme olasiligi lise mezununun agir
su¢ isleme olasiligindan % 215 kat fazlachr. ilkokul mezunu bireyin agir sug
isleme olasilig1 ortaokul mezununun agir sug isleme olasiligindan % 135 kat
fazladir. Okur yazar bireyin agir sug isleme olasilig: ilkokul mezununun agir sug
isleme olasiligindan % 106 kat fazladir. Ancak bu kategori icin parametre
anlaml degildir bu nedenle risk faktort degildir. Okur yazar olmayan bireyin
agir suc isleme olasiligr Okur yazar bireyin agir sug isleme olasiligindan % 128
kat fazladir.

Meslek degiskeni 10 kategoriden olusmaktadir. Sugu isleyen bireyin
emekli olmasi referans kategoriyi gostermektedir. Yonetici bireyin agir sug
isleme olasiligi emekli bireyin agir suc isleme olasiligina gore % 27 kat daha
azdir. Esnaf ve sanatkar bireyin agir sug isleme olasiligi yonetici bireyin agir
sug isleme olasiligina gore % 70 kat daha azdir. Serbest meslege sahip bireyin
agir sug isleme olasiligi esnaf ve sanatkar bireyin agir sug isleme olasiligina
gbre % 68 kat daha azdir. Kamu persondli bireyin agir sug isleme olasiligi
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serbest meslege sahip bireyin agir sug isleme olasiligina gore % 124 kat daha
fazladir. Ancak bu kategori igin hesaplanmis parametre degeri 0.01 icin
anlamsiz iken 0.05 duizeyi igin anlamlidhr. Iscinin agir sug isleme olasiligi kamu
personeli bireyin agir su¢ isleme olasiligina gore % 88 kat daha azdir. Ancak
parametre degeri 0.05 diizeyinde anlamsiz oldugundan risk faktor degildir. Ev
hanmminin agir sug isleme olasiligr isginin agir sug isleme olasiligina gore % 103
kat daha fazladir. Ancak parametre degeri 0.05 diizeyinde anlamsiz oldugundan
risk faktora degildir. Ciftginin agir sug isleme olasiligi ev hanminin agir sug
isleme olasiligina gére % 86 kat daha dusuktir. Ancak parametre degeri 0.05
dizeyinde anlamsiz oldugundan risk faktorii degildir. Ogrencinin agir sug
isleme olasihig1 ciftginin agir sug isleme olasiligina gore % 45 kat daha
dusuktir. Issiz bireyin agir suc isleme olasihigi 6grencinin agir sug isleme
olasiligina gore % 39 kat daha dusuktir.

Agir suglar burosu igin tahmin edilen lgjistik regresyon modeli, modele
dahil edilen agiklayict degiskenler agisindan iyi sonuglar vermektedir.
Aciklayici degiskenlerin tamamu icin hesaplanan bahis oranlari sonucunda tiim
degiskenlerin 6nemli risk faktorleri olduklar: (her ne kadar toplam alti kategori
anlamsiz olsa da genel olarak degiskenler anlamlicir) sonucuna varilmugtir.
Ancak modelin uyumunun iyiligi testleri yapilmalidir.

4. Agr Suclar Birosu icin Uyum lyiligi Testleri

Gozlenen ve beklenen frekans tablosu kullanilarak Hosmer-L emeshow testi ile
test stirecinde hesaplanan olasilik degerleri grubu olusturulmaktadr.

Tablo 2: Hosmer-L emeshow Testi

Ki-kare | Serbestlik

(c?) Derecesi | ojasilik
Degeri.

155.445 8 0.000

Hesaplanan Hosmer-Lemeshow istatistigi  155.445 degeri 8 serbestlik
derecesinde marjinal anlamlilik diizeyinin (olasilik degerinin) 0.000 bulunmasi
olasiliklarin uyumlu oldugunu gostermektedir. Kurulan lojistik regresyon
modelinin  dogru simiflandirma yapihp  yapilmadigim  gostermek igin
siniflandirma tablosu kullanilmaktadir.
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Tablo 3: Siniflandirma Tablosu (Kesim Degeri 0.50)

Tahmin Edilen
BURO Dogru Simiflandir ma
0 1 Y lizdesi
© ol 0 48534 18017 72.9
o x
N )
'8 o1 23024 28355 55.2
Genel Yizde 65.2

Siniflandirma tablosuna gore, islenen sugun agir sug biirosuna ait olmamas: %
72.9 iken islenen sugun agir sug olmasi % 55 olarak bulunmustur. Genel olarak
kurulan modelin siniflandirmast % 65.2'dir. Bu sonu¢ modelin uyumunun
iyiliginin basarisim gostermektedir. Daha 6nce yapilan denemeler sonucunda
tim degiskenler modele dahil edildiginde bile % 67'ye ¢iktigi gérilmustdr.
Ancak bu durumda modd kullarssiz bir durum almaktadir.

Lojistik model parametrelerinin  tahmininde kullamlan agiklayici
degiskenlerin frekansi en yiksek cikan kategorileri degerleri frekans ve
histogramlar yardimiyla elde edilerek agir suglar birosu igin tahmin edilen
modelde yerine yazilmasi, belirlenen referans degerleri 6zelligine sahip bireyin
agir sug isleme olasiligim verecektir. Lojistik regresyon modeli tahmininde
kullamlan agiklayici degiskenlerin kategorileri icin referans kategori sonuncu
secenek oldugundan; polis merkezi Carsi (2), olaysaati 18.00-23.59 (0), cinsiyet
erkek (1), yas 26, dogum yeri Marmara boélgesi (8), 6grenim durumu okur yazar
degil (2), meslek issiz (2) degerleri yerine yazilirsa asagidaki degerlere ulagilir.

Z, =-1.214+0.330+ 0+ 0.271+ 0.005(26) +1.035+ 0.249- 0.937
Zi =-0.136

1 1 1

= = = 0.4661
1+e 4 140136 1+1.14568
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Bu sonuca gore Marmara bolgesi dogumlu, 26 yasinda, erkek, okur
yazar olmayan veissiz bireyin isledigi su¢ 18.00-23.59 saatleri arasinda ve carsi
polis merkezi tarafindan tutuklanmis ise bu birey yaklasik % 47 olasilikla agir
suc¢ kategorisine giren bir suc islemistir.

Sonug ve Deger lendirme

Diger tim birolar icin lojistik regresyon model benzer bicimde tahmin edilerek
uyumun iyiligi testleri yapilmustir. Tahmin igslemi sirasinda birolar arasinda
karsilastirma yapabilmek amaciyla her buro icin kurulan lgjistik modeline aym
degiskenler dahil edilmistir. Kurulan lojistik model tahmin sonuclarinda gozlem
sayist yuksek olan burolar degiskenlerin anlamliligi agisindan iyi sonuclar
verirken, gozlem sayisi az olan burolar igin tahmin sonuglart ¢ok iyi sonug
vermemistir. Ancak tim burolar icin modelin dogru simiflandirma oram yiiksek
bulunmustur. Dogru simiflandirma tablolar1 incelendiginde en disik dogru
siniflandirma oraninin agir suglar birosunda (% 65) oldugu gordlmustar. Diger
birolar icin elde edilen dogru simflandirma oranlar1 ise daha yuksek
bulunmustur.

Emniyet midurliglinden alinan tim veri kittgiinde yukarida belirtilen
degiskenler icin frekans ve histogramlar cizildikten sonra her bir degisken icin
at kategori degerlerin frekanst en yuksek olanlar belirlenmistir. Buna gore,
polis merkezi Cars1 (2), olaysaati 18.00-23.59 (0), cinsiyet erkek (1), yas 26,
dogum yeri Marmara bolgesi (8), 6grenim durumu okur yazar degil (2), mesiek
issiz (2) olanlar en yiksek frekansa sahiptir. Her lojistik regresyon modeli
tahmin edildikten sonra bu degerler Igjistik regresyon modelinde yerine
yazilarak bu 6zelliklere sahip bireyin ilgili bironun kategorisine giren sug
isleme olasiligi bdirlenmistir. Bulanan sonuca gore, yukaridaki ozellikleri
tasiyan birey; agir suclar birosunun ilgi alamna giren sug isleme olasiligr %47
dir. Diger birolara iliskin tahmin sonuglar: Tablo 4'te sunulmaktadr.
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Tablo 4: Tum veritaban igin Lojistik Regresyon Tahmin Sonuclari

Biro Kesme | Polme | OlaySaa | Cinsiyet | Yas | DogYer | Ogreni | Medek P
Agir Suglar -1.214 0.3:30 5 0.271 | 0.130 | 1.035 0.2149 -0.937 | 0.466
Ahlak -5.915 | -0.166 0 0.108 1.586 | -0.326 1.364 0.509 0.355
Boluci -1.878 | 0.165 0 0.148 | -0520 | -1.494 -6.200 0.564 0.0200
Teror 1
Biro Suclar: | -10.848 | 1.246 0 -0.108 | 0.468 2.021 0.576 0.241 0.001
Cocuk 7.836 1.001 0 0.009 |-6.916 | -1.517 -1.147 -4.202 0.0600
Genel Suglar | -1.692 | 0.157 0 -0.356 | 0.338 | 0.095 -0.480 -0.036 O.IZl
Hir sizlik -3.368 | -0.716 0 0186 |-1.742| 0.330 3.200 1.232 0.2993
Kagakeilik -29.995 | 0.134 0 -0.607 | 0.104 | -0.509 -0.650 5.000 0.0600
Kayp Sahis | -8.137 | -7.184 0 -1.570 |-2.054 | -3.070 -1.055 5.361 O.OOOO
Mali Suclar -7.289 | -3.844 0 -0.419 | 0416 | -2.079 0.844 -0.281 O.OOOO
Nar kotik -15.349 | 0.815 0 0103 | 0.312 | -3.658 0.722 8.301 0.3?15
Org. Suclar -13.708 | -0.067 0 0447 | -0.208 | -1.698 0.468 -1.162 O.gOO
Yankesicilik | -4.839 | 0.938 0 -0.095 | -0.260 | -3.209 2.400 1.209 0.0220

Ahlak Suclar1 (Kumar, fuhus, zina, tombala oynatmak gibi suglar) birosunun
kategorisine giren sug isleme olasilig1 yaklasik % 6 dir. Bolict Terdr Suclari
(Propaganda turl eylemler, Orgitlere yardim ve yataklik, yasak yayin
bulundurma, irticai faaliyetler gibi suclar) blrosunun kategorisine giren suc
isleme olasilig1 yaklasik % O dir. Biro Suclar (Evrakta sahtecilik, sahte para
basma, gorevi kotlye kullanma gibi suclar) birosunun kategorisine giren sug
isleme olasilig1 yaklasik % O dir. Cocuk birosu (kayip sahis olmasi, hirsizlik
suclarina karisma, ilag ile zehirlenme, yankesicilik gibi suclar) suglar
kategorisine giren sug isleme olasiligi yaklasik % O dir. Gendl Suclar (Sahsa
kars: tasnif dig1 suglar, mala kars1 tasnif dis1 suclar, dilsme sonucu yaralanma,
emniyeti suistimal gibi suclar) birosu suglar1 kategorisine giren suc isleme
olasilign yaklasik % 12 dir. Hirsizlik (Evden hirsizlik, isyerinden hirsizlik,
otodan hirsizlik gibi suglar) birosu suglari kategorisine giren suc isleme
olasiligr yaklasik % 29 dir. Kagakcilik (Gumrik kagakeciligi, kiltlr ve tabiat
varliklar: kagakgcilig1 gibi suglar) birosu suglar: kategorisine giren sug isleme
olasiligi % O dir. Kayip Sahislar (Kayip sahis gibi suclar) birosu suclar
kategorisine giren su¢ isleme olasiligt % O dir. Mali Suglar (Dolandiricilik,
sahtecilik, markalar kanununa muhalefet, ¢cek kanununa muhalefet, piyasaya
sahte para basmak, naylon fatura gibi suclar) birosu suglar: kategorisine giren
suc isleme olasiligi % 0 dir. Narkotik Suclar (Tesekkil halinde uyusturucu
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kacakeiligl, hint keneviri ekiciligi, esrar maddesi bulundurma satma ve igme,
uyusturucu amagli hap kullanma gibi suglar) birosu suglar: kategorisine giren
sug isleme olasiligr yaklasik % O dir. Organize Suglar (Curtim islemek amaciyla
tesekkdl olusturmak, zorla gek senet imzalatmak, harag kesmek gibi suclar)
birosu suclar1 kategorisine giren sug isleme olasiligi % O dir. Yankesicilik ve
Dolandiricilik (Yankesicilik ve dolandiricilik suretiyle hirsizlik, dolandiricilik,
kapkac ile hirsizlik gibi suclar) birosu suglar1 kategorisine giren sug isleme
olasilig1 yaklasik % 3 dir.

TUm birolara ait 1gjistik regresyon tahmin sonuclar: karsilastirildiginda
yukaridaki Ozelliklere sahip bireyin isledigi suc¢ yaklasik % 47 olasilikla agir
suclar birosunun ilgi alamna giren sug isleyecektir.

Benzer bir analiz her bir biro farkli alt drneklemlere ayrildiginda da
yapilabilir. BEMTAP veri taban sisteminden alinan veriler alt érneklemlere
ayrildiginda her bir biro igin frekansar cizildiginde farkli sonuglara
ulasilmistir. Buna gore sadece agir suclar birosuna ait veri grubu icin frekanslar
ve histogramlar cizildiginde, polis merkezi Carsi (2), olaysaati 18.00-23.59 (0),
cinsiyet erkek (1), yas 26, dogum yeri Marmara bolgesi (8), 6grenim durumu
okur yazar degil (2), meslek serbest meslek (8) degerleri yerine yazilirsa Tablo
5'teki sonuglara ulasilacaktir.

Tablo 5: Alt Orneklem icin Lojistik Regresyon Tahmin Sonuglari

Biro Kesme | Polmer | OlaySaat | Cinsiyet | Yas | DogYer | Ogreni | Meslek P
m
Agir Suglar -1.214 0.330 0 0.271 0.130 1.035 0.249 -0.390 | 0.6013
Ahlak -5.915 0.848 0 0.108 2.623 -0.326 1.364 0.986 |0.4226
Bollcu Terér | -1.878 1.278 0 0.148 -0.064 0.662 0 0.564 | 0.6704
Biro Suclar: | -10.848 | 1.944 1.031 -0.108 0.630 2.021 0.500 0.241 |0.0101
Cocuk 7.836 1.001 0.217 0.009 -4.788 | -1.517 0.115 -4.202 | 0.2093
Genel Suglar -1.692 0.157 0.439 -0.356 0.442 0.095 -0.480 -0.036 | 0.1929
Hir sizlik -3.368 | -0.716 1.316 0.186 -1.541 0.330 3.200 1.232 | 0.6545
Kacakeilik -29.995 | 9.280 9.976 -0.607 0.152 1.979 -0.650 6.593 | 0.0365
Kayip Sahis -8.137 1.635 1.286 0 -1.422 | -0.291 0.370 7.053 | 0.6210
Mali Suclar -7.289 0.752 2.602 -0.419 0.624 -2.079 0.395 0.865 | 0.0105
Nar kotik -15.349 | 1.598 -0.174 0.103 0.336 0.243 0.722 8511 |0.0178
Org. Suclar -13.708 | 9.199 1.125 0.447 -0.288 | -1.698 0.468 -1.162 | 0.0036
Y ankesicilik -4.839 0.938 1.141 -0.095 | -0.280 1.980 2.400 1.209 | 0.9208

Bu sonuca gore Marmara boélgesi dogumlu, 26 yasinda, erkek, okur yazar
olmayan ve serbest meslege sahip bireyin isledigi su¢c 18.00-23.59 saatleri
arasinda ise cars1 polis merkezi tarafindan tutuklanmis ise bu birey % 60
olasilikla agir sug kategorisine giren bir sug islemistir. O halde her iki modelin
parametreerinin tahmini icin kullamlan kategoriler meslek degiskeni disinda
aynt olmasina ragmen aym Ozelliklere sahip issiz bireyin agir sug isleme
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olasiligi serbest meslek sahibi bireyin agir suc isleme olasiligindan biraz
fazladir.

Sadece ahlak suclari birosuna ait veri grubu icin frekanslar ve
histogramlar cizildiginde, polis merkezi S. Serafettin Yilmaz (20), olaysaati
18.00-23.59 (0), cinsiyet erkek (1), yas 43, dogum yeri Marmara bolgesi (8),
Ogrenim durumu okur yazar degil (2), meslek serbest meslek (8) degerlerine
ulasilir. Tablo 5'teki sonuglara gore Marmara bdlgesi dogumlu, 43 yasinda,
erkek, okur yazar degil ve serbest meslege sahip bireyin isledigi su¢ 18.00-
23.59 saatleri arasinda ise S. Serafettin Yilmaz polis merkezi tarafindan
tutuklanmus ise bu birey % 42 olasilikla ahlak sugu kategorisine giren bir suc
islemistir.

Sadece bdliicli terér suclari birosuna ait veri grubu icin frekandar ve
histogramlar cizildiginde, polis merkezi Cekirge (3), olaysaati 18.00-23.59 (0),
cinsiyet erkek (1), yas 32, dogum yeri Dogu Anadolu Bolgesi (3), 6grenim
durumu Universite Mezunu (0), meslek issiz (2) degerlerine ulasilir. Tablo
5teki sonuglara gore Dogu Anadolu Bdlgesi dogumlu, 32 yasinda, erkek,
Universite Mezunu ve issiz bireyin isledigi su¢ 18.00-23.59 saatleri arasinda ise
Cekirge polis merkezi tarafindan tutuklanmis ise bu birey % 67 olasilikla
boltich terdr sucu kategorisine giren bir sug islemistir.

Sadece biro suclari burosuna ait veri grubu icin frekanslar ve
histogramlar cizildiginde, polis merkezi Muammer Sencer (13), olaysaati 12.00-
17.59 (3), cinsiyet erkek (1), yas 35, dogum yeri Marmara bolgesi (8), 6grenim
durumu ilkokul mezunu (4), meslek issiz (2) degerlerine ulasilir. Bu sonuca
gére Marmara bolgesi dogumlu, 35 yasinda, erkek, ilkokul mezunu ve issiz
(bosta gezer) bireyin isledigi su¢ 12.00-17.59 saatleri arasinda ise Muammer
Sencer polis merkezi tarafindan tutuklanms ise bu birey % 1 olasilikla buro
sucu kategorisine giren bir sug islemistir.

Sadece cocuk birosu suglarina ait veri grubu igin frekanslar ve
histogramlar cizildiginde, polis merkezi Carsi (2), olaysaati 12.00-17.59 (4),
cinsiyet erkek (1), yas 18, dogum yeri Marmara bolgesi (8), 6grenim durumu
ilkokul mezunu (4), issiz (2) degerlerine ulasilir. Bu sonuca gére Marmara
bolgesi dogumlu, 18 yasinda, erkek, ilkokul mezunu ve issiz (bosta gezer)
bireyin isledigi su¢ 12.00-17.59 saatleri arasinda ise Cars1 polis merkezi
tarafindan tutuklanmus ise bu birey % 21 olasilikla ¢ocuk birosu sugu
kategorisine giren bir suc islemistir.

Genel suclar birosuna ait veri grubu icin frekanslar ve histogramlar
cizildiginde, polis merkezi Cars1 (2), olaysaati 12.00-17.59 (4), cinsiyet erkek
(2), yas 34, dogum yeri Marmara bélgesi (8), 6grenim durumu okur yazar degil
(2), medlek issiz (2) degerlerine ulasilir. Bu sonuca gére Marmara bolgesi
dogumlu, 34 yasinda, erkek, okur yazar olmayan ve issiz bireyin isledigi suc
12.00-17.59 saatleri arasinda ise ¢arsi polis merkezi tarafindan tutuklanms ise
bu birey % 19 olasilikla genel sug kategorisine giren bir sug islemistir.
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Hirsizlik suglari blrosuna ait veri grubu icin frekandlar ve histogramlar
cizildiginde, polis merkezi Cars1 (2), olaysaati 00.00-05.59 (2), cinsiyet erkek
(2), yas 23, dogum yeri Marmara bélgesi (8), 6grenim durumu okur yazar degil
(2), medlek issiz (2) degerlerine ulasilir. Bu sonuca gére Marmara bolgesi
dogumlu, 23 yasinda, erkek, okur yazar olmayan ve issiz bireyin isledigi suc
00.00-05.59 saatleri arasinda ise garsi polis merkezi tarafindan tutuklanmis ise
bu birey % 65 olasilikla hirsizlik sugu kategorisine giren bir sug islemistir.

Kagakeilik suclari birosuna ait veri grubu igin frekanslar ve
histogramlar cizildiginde, polis merkezi Cekirge (3), olaysaati 00.00-05.59 (2),
cinsiyet erkek (1), yas 38, dogum yeri Dogu Anadolu bdlgesi (3), 6grenim
durumu okur yazar degil (2), meslek serbest meslek (8) degerlerine ulasilir. Bu
sonuca gére Dogu Anadolu bolgesi dogumlu, 38 yasinda, erkek, okur yazar
olmayan ve serbest meslege sahip bireyin isledigi su¢ 00.00-05.59 saatleri
arasinda ise ¢ekirge polis merkezi tarafindan tutuklanmis ise bu birey yaklasik
% 4 olasilikla kagakeilik sugu kategorisine giren bir sug islemistir.

Kayip sahislar birosuna ait veri grubu icin frekanslar ve histogramlar
cizildiginde, polis merkezi Isiklar (8), olaysaati 12.00-17.59 (4), cinsiyet kadin
(0), yas 18, dogum yeri Dogu Anadolu boélgesi (3), 6grenim durumu ilkokul
mezunu (4), meslek ev hamimi (5) degerlerine ulasilir. Bu sonuca gore Dogu
Anadolu bdlgesi dogumlu, 18 yasinda, kadin, ilkokul mezunu ve ev hamm ve
12.00-17.59 saatleri arasinda olay olmus 1siklar polis merkezine ihbar edilmis
ise bu birey yaklasik % 62 olasilikla kayip sahislar kategorisine giren bir suc
islemistir.

Mali suglar birosuna ait veri grubu icin frekanslar ve histogramlar
cGizildiginde, polis merkezi Muammer Sencer (13), olay saati 00.00-05.59 (2),
cinsiyet erkek (1), yas 39, dogum yeri Marmara Bolgesi (8), 6grenim durumu
ilkokul mezunu (4), meslek Serbest meslek (8) degerlerine ulasilir. Bu sonuca
gbre Marmara bolgesi dogumlu, 39 yasinda, erkek, ilkokul mezunu ve serbest
meslege sahip ve 00.00-05.59 saatleri arasinda olay olmus Muammer Sencer
polis merkezine ihbar edilmis ise bu birey yaklasik % 1 olasilikla mali sug
kategorisine giren bir suc islemistir.

Narkotik suclar1 birosuna ait veri grubu icin frekanslar ve histogramlar
cGizildiginde, polis merkezi Muammer Sencer (13), olay saati 00.00-05.59 (2),
cinsiyet erkek (1), yas 28, dogum yeri Dogu Anadolu bdlgesi (2), 6grenim
durumu okur yazar (2), meslek serbest meslek (8) degerlerine ulasilir. Bu
sonuca gore Dogu Anadolu bdlgesi dogumlu, 28 yasinda, erkek, okur yazar ve
serbest meslege sahip bireyin isledigi su¢c 00.00-05.59 saatleri arasinda ise
Muammer Sencer polis merkezi tarafindan tutuklanmis ise bu birey % 2
olasilikla narkotik sucu kategorisine giren bir sug islemistir.

Organize suclar birosuna ait veri grubu icin frekanslar ve histogramlar
cizildiginde, polis merkezi O (1), olay saati 12.00-17.59 (4), cinsiyet erkek (1),
yas 36, dogum yeri Marmara bolgesi (8), 6grenim durumu okur yazar (3),
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meslek serbest meslek (8) degerlerine ulasilir. Bu sonuca gore Marmara bolgesi
dogumlu, 36 yasinda, erkek, okur yazar ve serbest meslege sahip bireyin isledigi
su¢ 12.00-17.59 saatleri arasinda ise bu birey % 0.3 olasilikla organize sug
kategorisine giren bir sug islemistir.

Yankesicilik veya dolandiricilik suglular: birosuna ait veri grubu icin
frekanslar ve histogramlar ¢izildiginde, polis merkezi Carsi (2), olaysaati 12.00-
17.59 (4), cinsiyet erkek (1), yas 28, dogum yeri Akdeniz bolgesi (2), 6grenim
durumu okur yazar degil (2), meslek issiz (2) degerlerine ulasilir. Bu sonuca
gbre Akdeniz bdlgesi dogumlu, 28 yasinda, erkek, okur yazar olmayan ve issiz
bireyin isledigi su¢ 12.00-17.59 saatleri arasinda ise carsi polis merkezi
tarafindan tutuklanmis ise bu birey % 92 olasilikla yankesicilik veya
dolandiricilik sugu kategorisine giren bir sug islemistir.
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