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OGRETMEN ADAYLARININ AKADEMIK BASARILARININ
SINIFLANDIRILMASINDA LOJISTIiK REGRESYON ANALiZi
YAKLASIMI*

Elif BAHADIR"
Ahmet Stikrii OZDEMIR*™

OZET

Bu arastirmada, ilkégretim matematik 6gretmenligi 6grencilerinin
Genel Matematik, Soyut Matematik, Analiz-I, Analiz-II, Geometri, Liner
Cebir-I, Analiz3,0zel 6gretim Yéntemleri2, Elementer Sayir Kuramui,
Cebire Giris, Problem Coézme derslerine iliskin basar1 degiskenlerinin,
ogrencilerin lisanstisti egitim basarilarini hangi dogruluk duizeyinde
siniflayabildiginin belirlenmesi amac¢lanmistir.

Arastirma iliskisel tarama modelinde desenlenmistir. Marmara
Universitesi Egitim Bilimleri Enstittisti ve Marmara Universitesi Atattirk
Egitim Fakultesinde okuyan/mezun olmus 6grencilerinden yansiz
olarak secilen toplam 139 ilk6égretim matematik Ogretmeni adayi
arastirmanin orneklemini olusturmaktadir.

Calismamizin amaci farkli sektérlerde de etkili bir 6ngérti metodu
olarak yararlanilan Lojistik Regresyon Analizi (LRA)ni egitim alaninda
klasik yontemlere bir alternatif olarak kullanip, 6grencilerin lisanstistt
egitim basarilarina yoénelik etkili bir tahmin gerceklestirebilmektir.

Arastirmada bagimli degisken kategorik bir yapida oldugu icin
lojistik regresyon analizi tekniginden yararlanilmistir. Ogrencilerin
lisansustti egitimde basarili olup olmama olasiliklarinin kestiriminde
kullanilan degiskenlerin belirlenmesi amaciyla lojistik regresyon analizi
yapilarak onbir(11) degisken analize dahil edilmistir.

Ogretmen adaylarinin akademik basari tahminlerini
gerceklestirme suUrecinde oOgrencilerin; lisans egitimleri sUresince
belirlenen derslerden aldiklar1i gecme notlart dikkate alinmis Ve
Marmara Universitesi Egitim Faktiltesi Ilkégretim  Matematik
ogretmenligi 6grencilerine ait veriler tahmin edici degiskenler olarak
kullanilip, 6grencilerin  lisanststii  egitime yonelik  basarilan
ongoérulmeye calisilmastir.

Elde edilen lojistik regresyon modelinde go6zlemlerin dogru
siniflandirma oranlarinin %92 oldugu goértlmektedir. Arastirma
bulgularina gore lisanstistll egitimde basarili olan 6grencilerin %89,7’si
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ve basarili olmayan Ogrencilerin %93,8’inin dogru siniflandirma ile
tahmin edildigi géralmustar.

Anahtar Kelimeler: Lisanststd Egitim, Lojistik Regresyon
Analizi, Basar1 siniflamasi

LOGISTIC REGRESSION ANALYSIS APPROACH TO THE
CLASSIFICATION OF AS PRE-SERVICE
TEACHERS’ACADEMIC SUCCESS

ABSTRACT

This study aimed to determine to what level of accuracy can the
variables such as pre-service teachers’ General Mathematics, Pure
Mathematics, Analysis I, Analysis II, Geometry, Linear Algebra-I,
Analysis3, Special Teaching Methods 2, Elementary Number Theory,
Algebra, Problem Solving variables which level of classify the students’
performance in a graduate education achievements.

The purpose of this research is to be able to make an effective
prediction regarding the students’ success in post-graduate education
with Logistic Regression Analysis (LRA) which is used as an effective
prediction method in various sectors, as an alternative to traditional
methods in the field of education.

Relational screening model was employed in this study. 139
primary mathematics pre-service teachers who were selected randomly
among students who are studying in or graduated from Marmara
University, Educational Sciences Institute and Marmara University,
Atatturk Educational Faculty and constitute the sample of this study.

Logistic regression analysis technique was used because
dependent variable had categorical structure. The results of the
investigation showed that eleven variables included, were statistically
significant.

Estimates of teacher candidates' academic achievement in the
process of performing undergraduate students received passing grades
for the courses during their training, have been considered and the data
of the Marmara University Faculty of Education students of Primary
School Mathematics teacher used as predictive variables, tried to be
prescribed by the achievements of the students for graduate education
It was observed that with the given logistic regression model the rate of
correct classification was 92%. The findings of the study reveal that
89,7% of the students who were successful in post-graduate education
achievements, and 93,8% of students who were not successful was
estimated with the correct classification.

Key Words: Graduate Education, Logistic Regression,
Classification of Success
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GIRIS

Bilginin, gelismeler ve degismeler karsisinda hizla eskidigi giiniimiiz diinyasinda,
degisiklikleri takip etmek bireylerin sorumluluguna kalmaktadir. Giiniimiizde bilgiye ulagsma ve
niteligi arttirmada lisansiistii egitim giderek dnem kazanmaktadir. Ge¢miste {iniversiteler yiiksek
nitelikli insan giiciinii lisans diizeyiyle yetistiriyordu. Universitelerin islevi hizla degisen ve artan
bilgi birikimi karsisinda degismek zorunda kalmustir. istenilen yiiksek nitelikli insan giicii artik
yiiksek lisans ya da doktora diizeyiyle yetistirilmeye baslanmistir. Onceleri lisans mezunu olmak
ayricalikli sayilirken simdilerde yiiksek lisans ya da doktora Ogretimi bireye bir ayricalik
saglamaktadir (Gliven ve Tung, 2007).

Bireylerin hizla gelisen diinyanin degisimlerine uyum saglayip, rekabeti yonetmeleri ve
degisimleri kariyerlerinde avantaj haline doniistiirebilmeleri giderek zorlagmaktadir. Yetiskin birey
diizeyinde yasanan kariyer gelisimine yonelik caba diisiiniildiigiinde, genclerin bu degisimlere
uyum saglayip, yasama dair saglikli ve iiretken kararlar alabilmeleri onemlidir. Aile-okul-devlet
birlikteligi ile profesyonel diizeyde kariyerlerine yon verebilmeleri siirecinde genclere destek
saglayabilecek basarili ve etkili egitim danigmanliginin yaninda basari ongoriisiinii de 6nemli
kilmaktadir (Yaylaci, 2006).Bu agidan bakildiginda genglerin kariyer gelisimlerine yonelik bagar
tahminleri, diger alanlarda yapilan biitiin 6ngorii arastirmalarinin i¢inde belki de en 6nemli yeri
tutmaktadir.

1.1 Lisansiistii Egitim

Lisanstistli 6gretim, lisans derecesi ya da diplomasi1 almis olanlara ilgi duyduklari bir bilim
dalinda yiiksek lisans ya da doktora &grenimi yaparak uzmanlasma olanagi saglamak iizere
diizenlenen egitimdir (Oguzkan, 1993). Universitelerin iilke sorunlarinin ¢éziimlenmesine yonelik
aragtirma yapmalarinda, yiiksek nitelikli Ogretim iiyesi, bilim insan1 ve arastirmaci
yetistirmelerinde, toplumlarin gelecegini hazirlayacak evrensel degerleri kazanmis, bilgi
toplumunun gereklerini 6ziimsemis, iistiin yeteneklerini gelistirmis ve ¢agdas toplum igin gerekli
seckinleri yetistirmede lisansiistii dgretimin énemli bir rolii bulunmaktadir (Ozoglu, 2002).

Lisanstistli 6gretimin amaci, sadece bireyin kendisine yaptig1 yatirnm degildir. Lisansiistii
Ogretimin bireyler i¢in sayilan amagclart disinda, iilke kalkinmasi i¢in gerekli nitelikli insan giictlinii
hazirlamak ve bu insan giiciinii hazirlayacak 6gretim iiyesini, bilim insanlarini yetistirmek gibi
amaglart da vardir. Tiirkiye’de lisansiistii 6gretim, lisans egitimine dayali olan yiiksek lisans ve
doktora egitimiyle sanat dallarinda yapilan sanatta yeterlik ¢calismasi ve tipta uzmanlikla bunlarin
gerektirdigi egitim-O0gretim, bilimsel arastirma ve uygulama etkinliklerinden olusan egitim olarak
tanimlanabilir (Lisansiisti Ogretim Yonetmeligi, Mad. 2; Yiiksekdgretim Kanunu, Mad.3). Bu
Ogretim, liniversitede lisansi izleyen derecelere gotiiren, arastirma yoluyla bilim ve teknoloji ireten
ve lilke kalkinmasina yon ¢izen bilim insani yetistirmeyi amaglayan, planli, programli bir egitim
kademesidir (Varis, 1984).

Tiirkiye’de en az tartisilan konulardan biri lisansiistii 6gretimdir ve bu konuyla ilgili
aragtirmalarin yetersiz oldugu gériilmektedir (Karakiitiik, 2000, 2002; Ozoglu, 2002). Tiirkce
egitimi alaninda yapilan lisansiistii ¢alismalar; “lisansiistii egitim programlar1 ve éneriler” (Ozbay,
2009), “gesitli tniversitelerdeki lisansiistii programlarin degerlendirilmesi” (Tosunoglu ve
Kayadibi, 2007), “yiiksek lisans tezlerinde nitel aragtirma tekniklerinin yeri” (Beyreli ve Ar1, 2008)
ve “lisansiistii ¢aligmalarinda metin incelemeleri” (Kagalin, 2008) flzerine odaklanmistir.
Lisansiistii egitim konusunda yapilan arastirmalardan Karakiitiik (1999) ve Aslan (2007)’a ait olan
calismalarda lisansiistii 6gretim programinin zamaninin, ¢alisan Ogrencilerin durumuna uygun
diizenlenmesi  gerektigini  belirtmislerdir. Oguz (2004) arastirmasinda, yiiksekogretim
programlarinda Ogrencilerin ¢ogu kez 1-2 kez sinavla degerlendirilmekte; bu sinavlarda, hangi
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noktalarda eksiklikleri, yanhsliklar1 oldugunu anlayamadiklarini belirtmislerdir. Bu galisma, Ipek,
Sahin ve Cepni’nin (2007) ¢aligmasinda lisansiistii egitim 0grencilerine etkili geri doniit verilmesi
gerektigi bulgusuyla uyusmaktadir.

1.2. Lojistik Regresyon Analizi (LRA)

LRA, bagimli degiskenin tahminini olasilik olarak hesaplayarak ¢ok degiskenli istatistiksel
verilerin siiflandirilmasinda kullanilan bir yontemdir. LRA, son donemlerde o6zellikle sosyal
bilimler alaninda kullanimi yayginlasan bir yontemdir. Neden sonug iliskilerinin ortaya koyulmasi
amaciyla yapilan ¢ogu sosyo-ekonomik arastirmada, incelenen degiskenlerden bazilart olumlu-
olumsuz, basarili-basarisiz, evet-hayir, memnun- memnun degil seklinde iki diizeyli verilerden
olugmaktadir. Bu tiirde bagimli degiskenin iki diizeyli ya da cok diizeyli kategorik verilerden
olusmasi durumunda; bagimli degisken ile bagimsiz degisken(ler) arasindaki neden-sonug
iligkisinin incelenmesinde, LRA 6nemli bir yere sahiptir Agresti, 1996).

Amaglarindan birisi siniflandirma, digeri ise bagimhi ve bagimsiz degiskenler arasindaki
iligkileri arastirmak olan LRA, bagimli degisken kategorik veri olusturmakta ve kesikli degerler
almaktadir. Bagimsiz degiskenlerin ise hepsinin veya bazilarinin siirekli ya da kategorik
degiskenler olmasina iligskin bir zorunluluk bulunmamaktadir (Isi81gok, 2003). Normal dagilim
varsayimi, siireklilik varsayimi Onkosulu yoktur. Bagimli degisken {izerinde agiklayici
degiskenlerin etkileri olasilik olarak elde edilerek, risk faktorlerinin olasilik olarak belirlenmesi
saglanir (Ozdamar, 2002; Lemeshow ve Hosmer, 2000).

Lojistik regresyon analizinde bagimli degiskenin alacagi degerlerden birinin gergeklesme
olasilig1 kestirilir. Bu olasilik degeri asagidaki model kullanilarak elde edilir.

o BO+BIX1+--+BiXi

T 1 + gBo+BIX1++BIXI
Seklinde formiile edilir. Burada (Ozdamar, 2002):
P: Incelenen olayin gézlenme olasiligini,

Bo:Bagimsiz degiskenler sifir degerini aldiginda bagimli degiskenin degerini baska bir
ifadeyle sabiti,

B1B2... P : Bagimsiz degiskenlerin regresyon katsayilarini,
X1 Xa... Xk : Bagimsiz degiskenleri,

k : Bagimsiz degisken sayisini,

e : 2.71 sayisin1 gostermektedir.

Burada (Ozdamar, 2002) LRA denkleminde P incelenen olaym gdzlenme olasiligin
gostermektedir. LRA bagimli degiskenin tahminini olasilik olarak hesaplayarak cok degiskenli
istatistik verilerin siniflandirilmasinda kullanilan bir yontemdir.

Gorr, Nagin ve Szezypula(1994), 6grencilerin agirlikli not ortalamasinin tahmininde
istatistik metotlarindan ¢oklu lineer regresyon ve stepwise lineer regresyon analizleri ile sinir
aglarim karsilagtirmis; Hardgrave, Wilson ve Walstrom (1994) 6grencilerin akademik basarilarinin
tahmininde bes farkli modeli (en kiiglik kareler, stepwise, diskriminant analizi, lojistik regresyon
analizi, sinir aglar) inceleyerek karsilastirmalar yapmistir.Flitman (1997) da 6grencilerin akademik
ortalamalar1 lizerine yaptig1 arastirmada, sinir agalar ile diskriminant analizi ve lojistik regresyon
analizini karsilagtirmis, sonugta sinir aglari ile yapilan tahminlerin daha iyi olduklarini géstermistir.
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Lin, Imbrie, Reid (2009)’da Purdue Universitesi ve Ohio Northern Universitesinin ortak
calismast olan calismada Miihendislik 6grencilerinin liseden gelen biligsel verileri ve biligsel
olmayan inan¢ ve tutumlarinin ayri ayr1 ve birlikte alinarak akademik basarilarina etkileri
arastirilmistir. 2004-2005 akademik yilinda farkli etnik koékenlerden 1508 6grenci iizerine yapilan
arastirmada giris degerleri olarak biligsel veya biligsel olmayan 9 ila 71 arasinda degisken
bulunurken ¢ikis degeri olarak bir yil sonundaki basarilar1 esas alinmistir. Uygulanan 4 metotla bu
metotlarin basarilart karsilastirilmistir. Uygulanan tahmin metotlari;; YSA, lojistik regresyon,
diskriminant analizi ve yapisal esitlik modellemesi (structural equation modelling)’tir.

Giineri ve Apaydin(2004) basari smiflandirmasinda lojistik regresyon ve sinir aglari
yaklasimini kullanmislardir. Gazi Universitesi Ticaret ve Turizm Egitim Fakiiltesi’nde kayith
biitiin dgrencilerden segilen arastirma grubuyla yiriitillen ¢alismada 6grencilerin cinsiyetleri, lise
ortalamalari, mezun oldugu lise tiirii, OSS puanlari, ailenin yasadig1 sehir ve yas kriterleriyle
yapilan siniflamada 6grencilerin boliimde yer alan programlardan hangisine daha uygun olduguna
iligskin bir ¢aligma yapilmis ve YSA ve LRA yapilan siniflamanim %97 ile ayni basarida siniflama
yaptigini belirtmislerdir.

Veri analizinden degerli ve kazang getiren bilgi saglamada bagarili olan 6ngorii teknikleri is
cevrelerinde yillardir kullanilmaktadir. Ancak egitim alaninda basar1 6ngoriisii teknigi kullanimi,
teknik bilgiye ve dogru teknigini se¢mek i¢in istatistik bilgisine sahip insan kaynaklar kitlig1 ve
veri madenciligi teknikleri igin ayrilmasi gereken finansal kaynak azlig1 gibi nedenlerle smirh
kalmistir (Beitel, 2005).

Calismamizda da yukarida bahsettigimiz fikirlerden hareketle egitim fakdiltesi
ogrencilerinin lisansiistii kariyerlerine yonelik basarilarin1 6ngorebilmeyi hedefledik ve konu
tizerine etkili bir bakig agis1 gelistirebilmek i¢in tahmin ve siniflamada tercih edilen LRA metodunu
kullandik. Ogretmen adaylarmin akademik basar1 tahminlerini gerceklestirme siirecinde
Ogrencilerin; lisans egitimleri siiresince belirlenen derslerden aldiklart geg¢me notlar
degiskenlerinin lisansiistii egitim T{izerindeki etkisine bakilmigtir. Ongoriiye dayali egitim
arastirmalan i¢in klasik istatistik yontemlere bir alternatif olusturabilmesi agisindan ve egitim
yoneticilerini de alanlarinda avantajli duruma getirecek bilgi saglama bakimindan arastirma alan
yazin i¢in onemli gorilmiistir.

2. YONTEM
2.1. Arastirmanin Amaci

Aragtirmanin amaci ilkogretim matematik 6gretmenligi 6grencilerinin Genel Matematik,
Soyut Matematik, Analiz-1,Analiz-11, Geometri, Liner Cebir-I, Analiz3,0zel 6gretim Ydntemleri2,
Elementer Sayr Kurami, Cebire Giris, Problem Codzme degiskenlerinin lisansiistii egitim
basarilarin1 hangi dogruluk diizeyinde siniflayabildigini belirlemektir. Bu amaci gergeklestirmek
icin aragtirmanin odaklandigi arastirma sorusu ilkdgretim matematik dgretmenligi 6grencilerinin
lisansiistii egitim basarilart tizerinde Genel Matematik, Soyut Matematik, Analiz-l, Analiz-Il,
Geometri, Liner Cebir-1, Analiz3,0zel 6gretim Yéntemleri2, Elementer Say1 Kuranu, Cebire Giris,
Problem Cézme degiskenlerinin etkisi nedir?

2.2. Arastirma Modeli

Arastirma iliskisel tarama modelinde desenlenmistir. Iliskisel tarama modeli ise “iki ve
daha ¢ok sayidaki degisken arasinda birlikte degisim varligin1 ve/veya derecesini belirlemeyi
amaglayan arastirma modelleridir” (Karasar, 2003). Korelasyonel arastirma olarak da adlandirilan
iligkisel tarama modelinde “iki ya da daha ¢ok degisken arasindaki iliskinin herhangi bir sekilde bu
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degiskenlere miidahale edilmeden incelemesi” (Biiylikoztiirk, Kilig-Cakmak, Akgiin, Karadeniz ve
Demirel, 2008) s6z konusudur.

2.3. Evren ve Orneklem

Aragtirmanin evrenini Istanbul ilindeki Egitim fakiiltelerinin ilkdgretim Matematik
Ogretmenligi Anabilim dalinda yiiksek lisans ve lisans &grenimi goren/gdrmiis ogrenciler
olusturmaktadir. Orneklem M.U. Egitim Bilimleri Enstitiisii ve M.U. Atatiirk Egitim Fakiiltesinde
okuyan/mezun olmus 6grencilerinden yansiz olarak secilen toplam 139 ilkdgretim matematik
Ogretmeni aday1 olugmaktadir.

Arastirmada 6rneklem grubu igindeki 6grencilerden 39 tanesi 2006-2010 yillart arasinda
yiiksek lisans 6grenimi goren/gérmiis 6grenciden 48 tanesi 2010-2011 yillarinda lisans egitiminden
mezun olmusg 6grencilerden, 52 tanesi ise 2009 yilinda fakiilteye girmis ve halen lisans 6grenimine
devam eden Ogrencilerden olugmaktadir. Bu sekilde arastirmaci tarafindan amagli 6rneklem grubu
secilmistir.

Arastirmanin  ¢alisma grubu kolay ulagilabilir 6rneklem yontemi kullanilarak
belirlenmistir.Bu 6rnekleme yontemi arastirmaya hiz ve pratiklik kazandirir; ¢linkii bu yontemde
arastirmaci erisilmesi kolay olan bir durumu seger (Yildirim ve Simsek, 2004)

Balci’ya (2006) gore, amaghi oOrneklem, arastirmaci tarafindan kimlerin segilecegi
konusunda kendi yargisim1 kullandigi ve arastirmacinin amacina en uygun olanlar1 sectigi bir
orneklem tiirtidiir. Amagli 6rnekleme maksimum gesitlilik yontemine gore se¢ilmistir. Maksimum
cesitlilik 6rneklemesi yontemindeki amag, ¢esitliligi saglamak yoluyla evrene genelleme yapmak
degil, cesitlilik arz eden durumlar arasinda ne tiir ortakliklarin ve benzerliklerin var oldugunu
bulmaktir.(Simsek ve Yildirim, 2004).

Tablo 1. Orneklem Sayilart

Universite Fakiilte/ Boliim Orneklem
Egitim Bil.
200"6—2010. ylllalllvaras.mfla Marmara .Erisfltugu
yiiksek lisans 6grenimi Universitesi [kogretim 39
goren/gormiis _Matematik
Ogretmenligi
Egitim Fak.
2010-2011 yillarinda lisans _Marmara [kogretim 48
egitiminden mezun olmus Universitesi Matematik
Ogretmenligi
.. Egitim Fak.
. 20.0 o yl:fnda f.z.‘!( iilteye Marmara [Ikogretim 52
girmis ve isans ogrenimine Universitesi Matematik
devam eden . iy
Ogretmenligi
TOPLAM 139

2.4. Veri Toplama Araclar

Bu galismada Marmara Universitesi (M.U.) Egitim Fakiiltesi, Ilkdgretim Matematik
Ogretmenligi A.B.D (1.0.M.0.A.B.D.) yiiksek lisans programma 2006 ile 2010 yillarinda kayitl
olan dgrencilere ait veriler kullanilmistir. Kullanilan veriler M.U. Egitim Bilimleri Enstitiisii
Ogrenci isleri Boliimii’nden edinilen verilerin birlestirilmesi suretiyle olusturulmustur.
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Ayrica galisma igerisinde M.U. Egitim Fakiiltesi, 1.0.M.0.A.B.D.’dan 2010-2011 egitim—
ogretim yilinda lisans programindan mezun olmus 6grencilerin ders ge¢gme notlarini barindiran ve
M.U. Ogrenci Isleri Bolimii’nden transkript edinilmistir.

LRA igin SPSS 17.0 programi kullanilmistir.
2.5. Verilerin Analizi

Arastirmada bagiml degisken kategorik bir yapida oldugu icin lojistik regresyon analizi
tekniginden yararlanilmistir. Lojistik regresyon analizinin temel odagi bireylerin hangi grubun
iiyesi oldugunu kestirmede kullanilacak bir regresyon denklemi olusturmaktir. Lojistik regresyon
analizinde amag, kategorik bagimli degiskenin degerini tahmin etmek oldugundan, aslinda burada
yapilmaya c¢alisilan, iki veya daha fazla gruba iligkin “iiyelik” tahminidir (Cokluk, Sekercioglu ve
Biiyiikoztiirk, 2010). Baska bir anlatimla, bireylerin farkli gruplara ayrilarak siniflandirilmasidir.

Lojistik regresyon analizinde bagimli degisken kategorik olmakla birlikte, bagimsiz
degiskenler siirekli, kategorik ya da ikili olabilir (Tabachnick ve Fidell, 2001).Bu c¢alismada
kullanilan lojistik regresyon ¢oziimlemesinde 6grencilerin lisansiistli egitim bagarilarin1 (basarili-
basarisiz) bagimli degisken, Genel Matematik, Soyut Matematik, Analiz-I, Analiz-11,
Geometri, Liner Cebir-I, Analiz3,0zel 6gretim Yontemleri2, Elementer Say1 Kurami, Cebire Giris,
Problem Cozme derslerinden aldiklari notlar bagimsiz degiskenler olarak belirlenmistir. Bagimli
degiskenler; Marmara Universitesi ilkdgretim Matematik Boliimii lisansiistii egitim programina
girmis olan adaylar basarili, girememis olan adaylar ise basarisiz seklinde kodlanarak
tanimlanmustir.

Lojistik regresyon analizi bir 6grencinin “basarili" ya da "basarisiz" kategorilerden birine
girme olasiligim1 dogru yordamayi saglayan bir regresyon esitligi iiretir. Diger bir anlatimla lojistik
regresyon analizi bagimli degiskenin alabilecegi degerlerden birinin ger¢eklesme olasiliginin
tahmin edilmesidir (Bircan, 2004).

3. BULGULAR VE YORUMLAR

[Ikogretim matematik 6gretmenligi 6grencilerinin Genel Matematik, Soyut Matematik,
Analiz-I, Analiz-11, Geometri, Liner Cebir-I, Analiz3,0zel Ogretim Yontemleri2, Elementer Sayi
Kurami, Cebire Giris, Problem Cézme degiskenlerinin lisansiistii egitim basarilarin1 hangi dogruluk
diizeyinde smiflayabildigini belirlemektir. Bu amaci1 gerceklestirmek i¢in dgrencilerin lisansiistii
egitimde basarili olup olamama olasiliklarinin kestiriminde kullanilan degiskenlerin belirlenmesi
amaciyla lojistik regresyon analizi yapilarak onbir degisken analize dahil edilmistir.Lojistik
regresyon analizi sonucunda elde edilen ilk siniflandirma durumuna iligkin bulgular Tablo 2’de
sunulmaktadir.

Tablo 2. LRA Sonucunda Elde edilen ilk Stmflandirma Durumu

Gercek /Gozlenen Durum Kestirilen Durum
CIKTI Dogru Smiflandirma
Yiizdesi
Basarisiz Basarili
Adim 0 CIKTI Basarisiz 48 0 100,0
Basarili 39 0 0,0
Toplam Dogru Smiflandirma 55,2

Yiizdesi
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Tablo.2 incelendiginde, bu ¢alismada elde edilen yordayict degiskenler agisindan durum
degerlendirildiginde; ilk siniflandirma sonuglari dogrultusunda arastirma grubunda yer alan tiim
Ogrencilerin basarisiz grubunda smiflandirildigi ve dogru simiflandirma yiizdesinin %55,2 oldugu
goriilmektedir.

Lojistik regresyon analizi sonucu elde edilen modeli olusturan sabit terim, sabit terime
iligkin standart hata, degiskenin anlamliligimi test eden Wald istatistigi, Wald istatistiginin
serbestlik derecesi (sd) ve anlamlilik (p) diizeyi ile Exp (B) yani iistel lojistik regresyon katsayist
Tablo 3’de yer almaktadir.

Tablo 3. Amac¢lanan Model Degiskenlerinin Katsayr Tahminleri

B Standart Wald sd P Exp(B)
Hata
Adim GenelMatematik 0,075 0,058 1,645 1,000 0,200 1,078
12 SoyutMatematik 0,082 0,053 2,369 1,000 0,124 1,085
Analizl 0,075 0,059 1,609 1,000 0,205 1,078
Analiz2 -0,004 0,045 0,009 1,000 0,924 0,996
Geometri -0,024 0,052 0,209 1,000 0,648 0,977
LineerCebirl -0,079 0,044 3,217 1,000 0,073 0,924
Analiz3 -0,031 0,043 0,528 1,000 0,467 0,970
0OzelOgrYont2 0,116 0,046 6,306 1,000 0,012 1,123
ElementerSayiKur 0,119 0,052 5,325 1,000 0,021 1,126
CebireGiris 0,089 0,043 4,233 1,000 0,040 1,093
ProblemCozme -0,044 0,070 0,393 1,000 0,531 0,957
Sabit - 7,358 10,813 1,000 0,001 0,000
24,196

Tablo.3 incelendiginde Elementer say1 kurami yordayici degiskenindeki bir (1) birimlik
artigin, basarilt odds’unda %12.6’lik [(1-1.126).100] artisa yol agtig1 goriilmektedir; ¢linkil bir (1)
olarak kodlanan kategori basarili olma kategorisidir. LineerCebirl yordayic1 degiskenindeki bir (1)
birimlik artisin ise basarili olma odds’undaki %9.24 ‘liik [(1-0.924).100] artisa yol agtig1
goriilmektedir.

Tablo 4’te lojistik regresyon modeli ile elde edilen siniflandirma sonucu verilmistir. Bu
tablo grup iyelerini yordamak iizere iiretilen regresyon modelinin uygulanmasidir. Bu tahminler
ogrencilerin gercek durumlar ile karsilastirilir, gercek duruma uygun olarak alinan 6grencilerin
orani hesaplanir ve bu da model uyumunun bir gostergesidir (Cokluk ve digerleri, 2010).
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Tablo 4. LRA Modeli Sonucu Elde Edilen Simiflandirma

Gerg¢ek / Gozlenen Durum Kestirilen Durum
CIKTI Dogru
Basarisiz  Basarili ~ Smiflandirma
Yiizdesi
Adim 1 CIKTI Basarisiz 45 3 93,8
Basarili 4 35 89,7
Toplam Dogru Siiflandirma 92,0
yiizdesi

Tablo 4.8’deki degerlendirmelere ge¢meden oOnce Tablo4.2’de sunulmus olan ilk
siniflandirma sonuglar1 hatirlanacak olursa Basarisiz 48, Basarili 39 kisi olmak {izere (gdzlenen
durum), dogru siniflandirma orani %55,2 olarak bulunmustu. LRA sonucunda elde edilen
siiflandirma sonucu incelendiginde ise, yordayici degisken/lere gore yapilan siniflandirmayla
basarisiz olan 48 6grenciden 45’1 dogru 3’1 yanlig siniflandirilmis olup dogru siniflandirma oram
%93,8 ‘dir. Basarili olan 39 6grenciden 35’1 dogru, 4’ii ise yanlis siniflandirilmis olup, dogru
siniflandirilma oran1 %89,7’dir. Amaglanan modele iligkin toplam dogru siniflandirma orani ise
%92°dir.

4. Sonuc ve Oneriler

Arastirmada “Ilkdgretim matematik 6gretmenligi dgrencilerinin lisansiistii egitim basarilari
iizerinde Genel Matematik, Soyut Matematik, Analiz-l, Analiz-1l, Geometri, Liner Cebir-I,
Analiz3,0zel Ogretim Yontemleri2, Elementer Sayr Kurami, Cebire Giris, Problem Cdzme
degiskenlerinin etkisi nedir?”’sorusuna yanit aranmistir.

Bu amagla arastirmada belirlenen lisans derslerindeki basari degiskenlerinin lisansiistii
egitim basarisinda 6nemli olup olmadiginin belirlenmesi i¢in lojistik regresyon analizi yapilmstir.
Elde edilen sonugclar incelendiginde 6grencileri lisansiistii egitimde basarili olup olmama durumuna
gore ayirmada belirlenen lisans dersleri degiskenlerinin 6nemli oldugu belirlenmistir.

Arastirmamizda amaglanan modele iliskin toplam dogru siniflandirma oraninin, %92 gibi
yiiksek bir oran olmasi durumu, Kovagi¢ (2010)’in, ibrahim ve Rusli (2007) nin, Wongkhamdi ve
Seresangtakul (2010)’un ¢aligmalar1 ile paralellik gostermektedir. Bahsi gegen arastirmacilarin
aragtirmalarinda da elde edilen siniflama orani bizim arastirmamizda oldugu gibi ytiksektir.

Diger taraftan, Giineri ve Apaydm (2004) ise basar1 siniflandirmasinda LRA ve Yapay
Sinir Aglar1 metotlan ile yaptiklar1 basar1 siniflamasinda iki yonteminde ayni basarida ve yiiksek
basar1 oraninda smiflama yaptigini belirtmislerdir. Benzer sekilde Altas, Doganay ve Yildiz
(2002)’1n ¢alismalarinda kullandiklar1 ¢oklu regresyon ve Logit’in ayn1 ongdril giiciine sahip
oldugu bulunmustur. Ozkan ve Dogan (2013)’da arastirmalarinda ilkdgretim 8. simif égrencilerinin
okuma becerilerinin kestirilmesinde etkili olan degiskenlerin belirlenmesi i¢cin LRA metodunu
kullanmusglar ve etkili sonuglara ulasmuislardir.

LRA’nin temelde bir smiflama metodu oldugu gbz Oniine alinirsa, dgrenci basarilarinin
siniflamast i¢in de g¢okca tercih edilen bir metot oldugu bizim c¢aligmamizda oldugu gibi
bahsettigimiz diger ¢alismalardan da anlasilmaktadir.

Basariy1 etkileyen degiskenler bilindiginde, sisteme yeni katilan 6grencilerin gelecekteki
basari durumlarini tahmin etmek 6nemlidir. Bir akademik boliimiin en énemli amaglarindan biri
olan &grenci basarilarmin yiikseltmesi noktasinda, basari tahminini etkili bir yardimci olacagi
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diisiiniilmektedir. Herhangi bir akademik bodliimdeki derslerden hangisinde dgrencilerin basarisiz
olacagmin bilinmesi sayesinde farkli 6gretim teknikleriyle ve ¢esitli cabalarla bu olumsuz durumun
oniine gecilebilir. Arastirmamizda yapilan basar1 Ongoriisliniin egitim alanindaki kullanim
alanlartyla ilgili yapilan ¢alismalara katkida bulunulmasi ve egitim fakiiltesi yoneticilerine, 6gretim
elemanlarina ve 6grencilerine fayda saglayabilecek bilgiler ¢ikartilmasi agisindan énemli olacagi
diistiniilmektedir. Yapilacak benzer arasgtirmalarda dgrencilerin lise genel basar1 not ortalamalarinin
ve dersi ilk aliglarinda kalan 6grencilerin daha sonra aldiklarindaki gegme notlarinin tahmin edici
degisken olarak kullanilmasi, farkli tiniversitelerden toplanacak verilerin ¢aligmaya dahil edilmesi
arastirmanin daha da derinlestirilmesi hususunda benzer aragtirmalar igin onerilebilir.
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